AutoSE: Automatisierung der Inhaltserschlief3ung
mit Machine-Learning-Methoden an der ZBW

Impuls zu Qualitatsmalinahmen:
maschinell gelernte Qualitatsabschatzung — die Methode qualle

Christopher Bartz
ZBW - Leibniz-Informationszentrum Wirtschaft
Workshop ,Einsatz von Kl und DH an Bibliotheken®, Frankfurt am Main, 03. und 04.11.2022

Leibniz-Informationszentrum . . . . . . .
..l Winschat Die ZBW ist Mitglied der Leibniz-Gemeinschatft.
[ 1 froosanies



qualle — \L Meilenstein ,Produktiveinsatz qualle prufen®: \/

 qualle: maschinell gelernte (!)
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https://github.com/zbw/qualle

Eingabe und Verarbeitung
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Low Interest Rates & Cryptocurrency: An analysis of three European Countries
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Eingabe

Ergebnis einer Verschlagwortung:
Deskriptoren, Konfidenzwerte

Text

qualle berechnet Reprasentation

Text-Features

Label-Kalibrierung
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Training

* benotigt
« Training und Vorhersage von einem Modell zur Verschlagwortung

« Goldstandard, d.h. intellektuelle Sacherschliel3ung

 trainiert
« ein Modell zur Label-Kalibierung fir die Reprasentation

« ein Modell auf der Reprasentationsschicht fir das Endergebnis
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Schwellwert-Suche

« vor Einsatz muss ein Schwellwert gefunden werden,
der “schlechte” von “guter” Qualitat trennt

« Evaluation von qualle auf ungesehenem Datensatz, wesentliche Metriken:

 Coverage
* Precision

 Recall
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gualle-Schwellwertsuche Qualle
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verwendet man nur qualle, dann fangt die Coverage ab 0.5 an einzubrechen; ,true_recall* und
Jprecision’ steigen zwar auch, aber signifikant erst ab einem Schwellwert von 0.7 und 0.8
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Einsatz

T DA-3
DA-3 Frontend
&4/ API
 REST API
2
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ruft qua”e auf Proxy h Controller Manager
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« abhangig vom Schwellwert Suggestion \ Qualle ‘ Qo

wird in Econbiz geschrieben

Key-Value
Store

depends
on

ﬂ Leibniz-Informationszentrum
°® Wirtschaft @ @
' Leibniz Intqmmtlon Centre By Seijte 7

for Economics



